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ABSTRAK Y.
N

Operasi bantuan bencana merujuk kepada aktiviti di mana orang %antu mangsa
bencana untuk pulih. Bencana boleh dibahagikan kepada bencana tau disebabkan
perbuatan manusia. Di Malaysia, banjir adalah bencana yang paling tetkenal dan ia terus
berulang hampir setiap tahun. Kesan kelemahan dalam pemili at pengedaran untuk
operasi bantuan bencana menjadikan sukarelawan sukar m Pg:rls 'ugas mereka. Salah
satu skop kerja dalam operasi bantuan bencana iala ngedarkan,_k rluan mangsa
bencana. Oleh itu, lokasi strategik memilih pu operasi | men d k \K;bangan

Berdasarkan pengalaman sebelum ini, terdapat an baha tidak s '\m kawasan

bencana dapat dibantu semasa operasi pemulihT asal 'hﬂ utama dalam
memberikan bantuan tidak dapat dilakukan dil °1\/[eto yang'ébmakan adalah K-
Means, K-Means bersama Simulated %(SA <éns bersama Genetic
Algorithm (GA). Sebagai tindak bal b&wa ajian telah dilakukan untuk

\a&hjﬁ
ak& en@an pusat pengedaran dan

elghb ) de n versi yang dipertingkatkan

memahami algoritma sedia ada yan

membandingkan prestasi K-Neare
seperti yang dicadangkan dal 1me ng dimulakan dengan penyelidik
pen dar

menetukan lokasi target ‘an E da@e engkapi KNN dengan Algoritma
Genetik (GA) dan Sl ulate bandlngan prestasi telah dibuat dan

dan peratus 21% lebih rendah

pengedaran y i
pusat peng%&ng (}1 t m da,@an usaha pengedaran bantuan untuk masalah nyata

dalam b wasan, menj 1mat]§¥~ masa dan kos.

Ttk
Ny
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ABSTRACT

Disaster relief operation is refer to an activity where people assist the d'f%gi:im to
recover. Inefficiency of distribution centre selection in disaster reli&*ration makes
difficulty for volunteer to perform their humanitarian task. Thus, a str&?location choose
of operation centre is being a concern. It has been pointed out that not all disaster area can
be covered during disaster recovery operation . The proble t:lertlon of distribution
centre is not done optimally. The methodology by comparisén between eglnsY_ -means
with Simulated Annealing (SA), lastly K-means wi netic Al ri (vaA)%ﬂq response
to the problems, it is needed to understand the Wg a use determme the
distribution centre. The K-Nearest Neighbo N and the f G@: Algorithm (GA)
and Simulated Annealing (SA) in KNN is posed{? ify i@select the distribution
th.

centre. The minimization of the ﬁEEs)ahﬁ: %g

e(:(gbjective in this study. The
o

oint & e d@“\bution centre are located by

researcher and complen%a KNN "Vlth nd SA. The comparison of the
ade a

performance has been \\ y cf- t&%ﬁdmplementmg GA-KNN give the most

experiment conducted with de

optimal solution wit tnes ‘ﬁe least compared to SA-KNN. Thus, this

study is contrlbu%n\ﬁn in?g t (_}
equal dema k t dis‘tribufjn: of e@ selected location which can facilitates the real-

world ai tribution in disaster a;;\sd time-wise and cost-wise.

\

ds: distribution centre, optimization, fitness value
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